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Stargan

如果只能训练一对一的模型，会导致两个问题
• 训练低效，每次训练耗时很大
• 训练效果有限，因为一个领域转换单独训练的话就不能利用其它领域的数据来增大泛化能力



Stargan



Star-Gan

• 我们的目标是训练一个生成器G，它学习多个域之间的映射。为
此，我们训练G将输入图像x和目标域标签c，即G（x，c）→y，
得到输出图像y。

• 对抗损失（Adversarial Loss）



Star-Gan

• 域分类损失（Domain Classification Loss）

• 重构损失（Reconstruction Loss）

• 完整目标（Full Objective）在所有实验中，我们使用λcls= 1和λrec= 10



Cyclegan & Stargan



Stargan (Voice conversion)

• 计算出mel倒频谱系数，训练G之后，
我们可以将输入话语的声学特征序列
x转换为y = G(x, c)

• 生成器（ Generator ）：将声学特征
序列x视为具有1个通道的Q×N大小的
图像，并使用2D CNN构造

• 判别器（Real/Fake Discriminator）:
使用门控CNN设计D，该门将声学特
征序列y和属性标签c作为输入，并产
生一系列概率，这些概率测量y的每
个片段成为属性c的真实语音特征的
可能性。最终输出D（y，c）由所有
这些概率的乘积给出（使用
PatchGAN的想法 ）

• 领域分类器（Domain Classifier）：
使用门控CNN的域分类器C，该分类
器采用声学特征序列y并生成一系列
类概率分布，该序列测量了y的每个
片段属于属性c的可能性。

[2] Kameoka H ,  Kaneko T ,  Tanaka K , et al. StarGAN-VC: Non-parallel many-to-many voice conversion with star generative adversarial 
networks[J]. IEEE, 2018.



Stargan v2
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Stargan v2
• Overview



Stargan v2

给定一个图象 ，它的原始领域

• Adversarial objective

随机地采样隐空间 和目标领域 ，生成style code                    

• Style reconstruction

• Style diversification



Stargan v2

• Preserving source characteristics

• Full objective



Stargan v2



Stargan (Voice conversion)

• 英语实验（VTCK数据集）

• 原说话人声音 目标说话人声音 转换后声音

• 藏文实验


