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一、说话人确认系统框架

• 说话人确认[S. Furui, 1981; D. A. Reynolds, 2003;]：确定一段说话人的语句是

否与所声明的参考说话人相符，接收或是拒绝。
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图1 说话人确认系统框架



• i-vector [N. Dehak, 2011]

利用因子分析定义了低维度的total variability空间，在此空间中

utterance表示成一个低维度向量，信道补偿就可以在低维度空间进

行。

M=m+Tw

session variability用仅包含session信息的vectors的方差矩阵建模。

依赖于session的vector可以通过对一个给定说话人的i-vector，减

去此人所有sessions的vector的均值得到。

这种思想与数值分析领域紧密联系在一起。



二、ivector空间下主流的intersession补偿及打分方法
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图2 i-vector下主流intersession补偿及打分方法
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三、ALIZE3.0的测试实验[A. Larcher, 2013]
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 实验采用ALIZE3.0开源的说话人识别的工具包。[A. Larcher, 2013]

 实验数据如下表。测试为NIST SRE06 core test。

Switchboard NIST2004 NIST2005

UBM - x x

T - x x

WCCN - x x

LDA - x x

表一本实验训练UBM,T,WCCN,LDA的数据库
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 实验配置：

 50维度MFCC特征（19 MFCC， 19 delta, 11 delta-delta. E delta）

 2048 UBM。 （6974 sessions）

 500 rank T。 （6974 sessions，最新加入switchboard库，15290

sessions）

 WCCN, ivNorm, PLDA （517 speakers，4000左右sessions; 最新采

用1410+517 speakers， 19890 左右sessions）

 Target 462人，测试语音2192条，共计30637次测试



 实验结果
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NIST SRE2010 EER%

WCCN+Cosine 5.81

WCCN+LDA(150)+Cosine 3.65

EFR+Mahalanobis 2.53

SphNorm+2Cov 2.23

Plda(400, 0) 4.90

LengthNorm+Plda(400, 0) 2.33

SphNorm+Plda(400, 0) 2.24

表二论文中的实验结果

NIST SRE06 EER%

SVM FA 5.39

Cosine 3.84

WCCN+Cosine 2.76

LDA(250) 3.31

WCCN+LDA(200)+Cosine 2.72



 实验结果
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EER%

GMM-UBM（without norm） 14,78

Cosine 10.09

WCCN+Cosine 9.69

WCCN+LDA(400)+Cosine 9.35

WCCN+LDA(250)+Cosine 9.20

EFR+Mahalanobis 8.46%

SphNorm+2Cov 9.20

SphNorm+Plda(400, 0) 8.01

表三测试的实验结果

存在问题：训练数据及
人数严重不足！！！
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